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ABSTRAK

PENERAPAN SMOTE UNTUK MENANGANI KETIDAKSEIMBANGAN
KELAS DALAM KLASIFIKASI TINGKAT KEMUNGKINAN OBESITAS
MENGGUNKAN EXTREME LEARNING MACHINE (ELM)

(Oleh: Titin Supriyatin; Pembimbing: Triando H. Saragih, S.Kom., M.Kom dan
Andi Farmadi, S.Si., M.T. ; 2022; 61 halaman)

Berbagai macam penyakit degeneratif seperti penyakit jantung dan stroke,
dapat muncul akibat dari obesitas. Oleh karena itu, penting adanya pengetahuan
dalam kasus tingkat obesitas sehingga dapat dilakukan penanganan dini, caranya
yaitu dengan teknik klasifikasi. ELM merupakan metode pembelajaran baru dari
jaringan syaraf tiruan dengan single hidden layer atau biasa disebut single hidden
layer feedforward neural network. Data obesitas yang digunakan dalam penelitian
ini merupakan data tidak seimbang, pada beberapa kasus hal ini dapat
berpengaruh terhadap hasil klasifikasi. SMOTE merupakan metode oversampling
yang sudah terbukti dapat menangani data tidak seimbang. Tujuan penelitian ini
adalah untuk mengetahui seberapa besar pengaruh SMOTE dalam klasifikasi
tingkat kemungkinan obesitas menggunakan ELM. Dari pegujian yang telah
dilakukan didapatkan bahwa kinerja paling tinggi pada data tanpa penambahan
SMOTE didapat pada jumlah 100 hidden neuron dengan akurasi 67% dan AUC
0,81. Sedangkan untuk data dengan penambahan SMOTE diperoleh hasil paling
tinggi pada 500 hidden neuron dengan akurasi 84% dan AUC 0,93.

Kata Kunci : Obesitas, Extreme Learning Machine, SMOTE



ABSTRACT

IMPLEMENTATION OF SMOTE TO TREAT CLASS IMBALANCE IN
OBESITY PROBABILITY CLASSIFICATION USING EXTREME
LEARNING MACHINE (ELM)

(By: Titin Supriyatin; Mentor: Triando H. Saragih, S.Kom., M.Kom and Andi
Farmadi, S.Si., M.T. ; 2023; 61 halaman)

Various kinds of degenerative diseases such as heart disease and stroke,
can arise as a result of obesity. Therefore, it is important to have knowledge in
cases of obesity so that early treatment can be carried out, the method is by using
classification techniques. ELM is a new learning method of artificial neural
networks with a single hidden layer or commonly called a single hidden layer
feedforward neural network. Obesity data used in this study is unbalanced data,
in some cases this can affect the classification results. SMOTE is an oversampling
method that has been proven to be able to handle unbalanced data. The purpose
of this study was to determine how much influence SMOTE had on the
classification of the probability of obesity using ELM. From the tests that have
been carried out, it was found that the highest performance on data without the
addition of SMOTE was obtained on a total of 100 hidden neurons with an
accuracy of 67% and an AUC of 0.81. As for the data with the addition of
SMOTE, the highest results were obtained for 500 hidden neurons with an
accuracy of 84% and an AUC of 0.93.

Keywords : Obesity, Extreme Learning Machine, SMOTE
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