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ABSTRAK

KOMPARASI ELBOW METHOD, DAVIES BOULDIN INDEX, DAN
SILHOUETTE COEFFICIENT PADA ALGORITMA K-MEDOIDS (Oleh :
Lita Agustina; Pembimbing: Akhmad Yusuf, Thresye ; 2024 ; 39 Halaman)

Di era informasi saat ini, data mining menjadi aset penting dalam berbagai
bidang. Dalam data mining terdapat tugas clustering yang bertujuan untuk
mengelompokkan data berdasarkan ukuran kedekatan atau kemiripan. Metode
clustering yang dapat digunakan yaitu k-means, k-medoids, dan lainnya. K-medoids
hadir untuk mengatasi kelemahan k-means karena k-means dapat mengalami
masalah ketika mengelompokkan data yang mengandung outlier. Penelitian ini
menggunakan metode clusterisasi K-Medoids untuk mengelompokkan data set Iris
dan Wine. Pengelompokkan jumlah cluster yang tepat menjadi permasalahan,
sehingga diperlukan metode evaluasi cluster. Tujuan dari penelitian ini adalah
untuk menentukan jumlah cluster optimal. Metode evaluasi cluster yang digunakan
yaitu metode elbow, Davies Bouldin Index (DBI), dan silhouette coefficient. Hasil
penelitian menunjukkan dengan menggunakan algoritma K-Medoids, metode elbow
memberikan hasil optimal sebanyak 3 cluster untuk kedua data set. Metode Davies
Bouldin Index (DBI) dan silhouette coefficient menunjukkan masing-masing 2
cluster sebagai hasil optimal untuk kedua data set. Metode elbow konsisten dalam
mengidentifikasi jumlah cluster optimal sesuai dengan pengelompokan awal untuk
kedua data set sehingga metode elbow ditetapkan sebagai metode evaluasi cluster
yang optimal.

Kata Kunci: Algoritma K-Medoids, Metode Elbow, Davies Bouldin Index,
Silhouette Coefficient.



ABSTACT

COMPARATION OF ELBOW METHOD, DAVIES BOULDIN INDEX,
AND SILHOUETTE COEFFICIENT ON THE K-MEDOIDS (By: Lita
Agustina; Supervisors: Akhmad Yusuf, Thresye; 2024; 39 Pages)

In the current information era, data mining has become an important asset
in various fields. In data mining there is a clustering task which aims to group data
based on measures of closeness or similarity. Clustering methods that can be used
are k-means, k-medoids, and others. K-medoids is here to overcome the weaknesses
of k-means because k-means can experience problems when grouping data that
contains outliers. This research uses the K-Medoids clusterization method to group
the Iris and Wine data sets. Grouping the right number of clusters is a problem, so
a cluster evaluation method is needed. The aim of this research is to determine the
optimal number of clusters. The cluster evaluation methods used are the elbow
method, Davies Bouldin Index (DBI), and silhouette coefficient. The research
results show that using the K-Medoids algorithm, the elbow method provides
optimal results with 3 clusters for both data sets. The Davies Bouldin Index (DBI)
and silhouette coefficient methods show each of the 2 clusters as optimal results for
both data sets. The elbow method is consistent in identifying the optimal number of
clusters according to the initial grouping for both data sets so that the elbow method
is determined as the optimal cluster evaluation method.

Keywords: K-Medoids Algorithm, EIbow Method, Davies Bouldin Index, Silhouette
Coefficient
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