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ABSTRAK

Pemodelan Kasus Deforestasi Hutan di Indonesia menggunakan Metode
Geographically Weighted Panel Regression (Oleh: Marliana; Pembimbing: Dewi Sri
Susanti dan Sigit Dwi Prabowo, 2024; 87 halaman)

Hutan merupakan sumber daya alam yang berperan penting pada lini kehidupan,
baik dari ekonomi, sosial, budaya, dan lingkungan. Areal hutan yang semakin
berkurang tentunya menjadi masalah bagi lingkungan. Salah satu penyebab
terjadinya hal tersebut adalah adanya deforestasi pada hutan atau yang sering
dikenal sebagai penggundulan hutan. Faktor pemicu deforestasi tergantung pada
karakteristik setiap wilayah dan dipengaruhi oleh perbedaan letak geografis antar
wilayah. Pemodelan Geographically Weighted Panel Regression (GWPR) akan
menghasilkan dugaan parameter yang berbeda-beda untuk setiap lokasinya.
Penelitian ini bertujuan untuk mengkonstruksi model Geographically Weighted Panel
Regression (GWPR) pada kasus deforestasi hutan pada setiap provinsi di Indonesia
serta mengidentifikasi faktor apa saja yang berpengaruh signifikan terhadap kasus
deforestasi hutan pada setiap provinsi di Indonesia. Pemodelan GWPR pada
penelitian ini menggunakan metode Weighted Least Square Square (WLS) dalam
proses penaksiran parameter modelnya dengan memberikan unsur pembobot yang
berbeda untuk setiap Lokasi dan waktu pengamatan. Fungsi pembobot yang
digunakan dalam penelitian ini adalah adaptive gaussian kernel dan didapatkan hasil
bahwa variabel luas kebakaran hutan dan lahan (X;) berpengaruh signifikan
terhadap luas deforestasi hutan pada setiap provinsi di Indonesia. Hasil penelitian ini
menunjukkan model GWPR lebih baik dibandingkan Regresi Panel dengan
menggunakan kriteria Akaike Information Criterion (AIC) dan RMSE terkecil serta
koefisien determinasi (R?) terbesar.

Kata Kunci: Deforestasi Hutan, Regresi Panel, Geographically Weighted Panel
Regression (GWPR), Adaptive Gaussian Kernel
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ABSTRACT

Modeling Forest Deforestation Cases in Indonesia Using the Geographically
Weighted Panel Regression Method (By: Marliana; Advisor: Dewi Sri Susanti and
Sigit Dwi Prabowo, 2024; 87 pages)

The forest is a natural resource that plays a crucial role in various aspects of life,
including economic, social, cultural, and environmental dimensions. The decreasing
forest area has become an environmental issue. One of the causes of this problem is
deforestation, commonly known as forest clearing. The factors triggering
deforestation vary depending on the characteristics of each region and are influenced
by differences in geographical location between regions. The Geographically
Weighted Panel Regression (GWPR) model produces different parameter estimates
for each location. This research aims to construct a Geographically Weighted Panel
Regression (GWPR) model for forest deforestation cases in each province of
Indonesia and identify the factors that significantly impact forest deforestation in
each province of Indonesia. The GWPR modeling in this research uses the Weighted
Least Squares (WLS) method in the parameter estimation process, providing
different weights for each location and observation time. The weighting function used
in this research is the adaptive Gaussian kernel, and the results show that the variable
of forest and land fire area (X;) significantly influences the extent of forest
deforestation in each province in Indonesia. This research indicates that the GWPR
model is superior compared to the Panel Regression model using the Akaike
Information Criterion (AIC) and the smallest RMSE, as well as the highest coefficient
of determination (R?).

Keywords: Forest Deforestation, Panel Regression, Geographically Weighted Panel
Regression (GWPR), Adaptive Gaussian Kernel
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