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ABSTRAK

PREDIKSI INDEKS HARGA SAHAM PADA KELOMPOK INDEKS IDX30 DI
BURSA EFEK INDONESIA MENGGUNAKAN METODE BACKPROPAGATION
DENGAN OPTIMASI RMSPROP (Oleh: Muhammad Azwar Royadi;
Pembimbing: Oni Soesanto, Yuniar, 2023; 66 Halaman)

Investasi pada saham dari waktu ke waktu semakin mengalami peningkatan,
dalam berinvestasi para investor harus berhati-hati karena pasar saham
bersifat fluktuatif. Salah satu pedoman untuk para investor melihat
pergerakan harga saham adalah dengan indeks harga saham. Pada Bursa Efek
Indonesia terdapat beberapa indeks salah satunya indeks IDX30.
Backpropagation merupakan salah satu metode dari Artificial Neural Network
yang mempunyai kelebihan dalam prediksi. Backpropagation memiliki
kemampuan untuk memodifikasi bobot sehingga dapat mengurangi nilai error
pada prediksi dan memiliki kelebihan tidak bergantung kepada asumsi klasik
yang mendasari data. Pada penelitian ini metode Backpropagation dengan
optimasi Root Mean Square Propagation (RMSProp) untuk memodifikasi
bobot. Tujuan dari penelitian ini adalah mengimplementasikan metode
Backpropagation dengan RMSProp dalam memprediksi indeks harga saham
pada kelompok IDX30. Metode Backpropagation dengan RMSProp akan
mengoptimasi parameter yang digunakan untuk menghasilkan prediksi yang
akurat. Hasil dari penelitian menggunakan model 3 input layer, 3 hidden layer,
1 output layer menghasilkan nilai prediksi dengan rata-rata 477,8071, MAPE
sebesar 0,57886 persen dan MSE sebesar 12,46842.

Kata kunci: IDX30, Backpropagation, RMSProp, Prediksi
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ABSTRACT

PREDICTION OF STOCK PRICE INDEX IN THE IDX30 INDEX GROUP ON
THE INDONESIAN STOCK EXCHANGE USING THE RMSPROP
BACKPROPAGATION METHOD (By: Muhammad Azwar Royadi; Adviser: Oni
Soesanto, Yuniar, 2023; 66 Page)

Stock investing has increased from time to time, in investing investors should
be careful because the stock market is volatile. One of the guidelines for
investors to see stock price movements is the stock price index. On the
Indonesia Stock Exchange there are several indices, one of which is the IDX30.
Backpropagation is a method of Artificial Neural Network which has
adventages in prediction. Backpropagation has the ability to modify weights
so that it can reduce the error value in predictions and has the advantage of
not depending on the classical assumptions underlying the data. In this study,
the Backpropagation method with RMSProp optimization to modify the
weights. The purpose of this study is implementing the Backpropagation with
RMSProp in predicting the stock price index in the IDX30 group.
Backpropagation method with RMSProp will optimize the parameters used to
produce accurate prediction. The results of the research using model 3 input
layer, 3 hidden layer, 1 output layer produce prediction value mean 477,8071,
MAPE value is 0,57886 percent and MSE value is 12,4684 2.

Keywords: IDX30, Backpropagation, RMSProp, Prediction
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ARTI LAMBANG DAN SINGKATAN

X; : Nilai neuron Input Layer ke-i

vy : Bobot antara Input Layer ke-i dan Hidden Layer ke-j
Vo : Bias antara Input Layer dan Hidden Layer ke-j

Zin; Sinyal neuron Hidden Layer ke-j

Z; : Nilai keluaran Hidden Layer ke-j

Wi, : Bobot dan bias antara Hidden Layer ke-j dan Output Layer ke-k

Wor  : Bias antara Hidden Layer dan Output Layer ke-k
Yin;, :Sinyal neuron Output Layer ke-k

Vi : Nilai keluaran Output Layer ke-k

tx : Nilai target (nilai sebenarnya) ke-k

Ox : Faktor error Output Layer ke-k

Itj - Gradient descent antara Hidden Layer ke-j dan Output Layer ke-k

: Faktor error Hidden Layer ke-j

Geij - Gradient descent antara Input Layer ke-i dan Hidden Layer ke-j
Wavg, Bobot rata-rata pada RMSProp

Wavgtjk: Bobot rata-rata antara Hidden Layer ke-j dan Output Layer ke-k

Vavg b : Bobot rata-rata antara Input Layer ke-i dan Hidden Layer ke-j

i : Indeks dari neuron Input Layer
j : Indeks dari neuron Hidden Layer
k : Indeks dari neuron Output Layer

ANN : Artificial Neural Network

KSEI :Kustodian Sentral Efek Indonesia
BEI  :Bursa Efek Indonesia

BPNN : Backpropagation Neural Network
MAPE : Mean Absolute Percentage Error
MSE : Mean Square Error
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