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ABSTRAK

IMPLEMENTASI SELEKSI FITUR DENGAN BINARY PARTICLE SWARM
OPTIMIZATION DAN EXTREME GRADIENT BOOSTING PADA
KLASIFIKASI GENRE MUSIK

(Oleh : Fauzi Ramadhani; Pembimbing: Muhammad Itgan Mazdadi, S.Kom., M.Kom
dan Friska Abadi, S.Kom, M.Kom.; 2024; -- halaman)

Musik adalah bahasa universal yang dapat dipahami oleh semua orang. Dalam dunia
musik, berbagai genre telah berkembang pesat, dipengaruhi oleh budaya dari berbagai
daerah. Ada jazz, reggae, pop, rock, punk, dan banyak lagi, termasuk musik tradisional.
Seiring dengan perkembangan musik digital, label genre manual tidak lagi efektif.
Klasifikasi otomatis menggunakan algoritma kecerdasan buatan, seperti Extreme
Gradient Boosting, dapat mengelompokkan musik berdasarkan fitur-fitur tertentu. Studi
ini membandingkan tingkat akurasi dua metode: Extreme Gradient Boosting standar dan
Extreme Gradient Boosting dengan Binary Particle Swarm Optimization. Hasil
penelitian menunjukkan bahwa Extreme Gradient Boosting mencapai akurasi lebih
tinggi, mencapai 69% untuk data latih dan data uji. Sementara itu, penggunaan Binary
Particle Swarm Optimization hanya mencapai 64%. Perkembangan ini menunjukkan
bahwa meskipun teknik optimasi seperti Binary Particle Swarm Optimization dapat
meningkatkan performa, dalam kasus ini, Extreme Gradient Boosting tetap menjadi
pilihan yang lebih unggul dalam klasifikasi genre musik berdasarkan akurasi yang
diperoleh dari data latih dan uji.

Kata kunci : Musik, Genre, Extreme Gradient Boosting, Binary Partcle Swarm
Optimization, Klasifikasi.



ABSTRACT

IMPLEMENTATION OF FEATURE SELECTION USING BINARY PARTICLE
SWARM OPTIMIZATION AND EXTREME GRADIENT BOOSTING IN MUSIC
GENRE CLASSIFICATION

(By : Fauzi Ramadhani: Muhammad Itgan Mazdadi S.Kom., M.Kom and Friska Abadi,
S.Kom, M.Kom.; 2024; -- page)

Music is a universal language that can be understood by everyone. In the world of
music, various genres have rapidly developed, influenced by cultures from different
regions. There are jazz, reggae, pop, rock, punk, and many more, including traditional
music. With the advancement of digital music, manual genre labeling has become
ineffective. Automatic classification using artificial intelligence algorithms, such as
Extreme Gradient Boosting, can categorize music based on specific features. This study
compares the accuracy levels of two methods: standard Extreme Gradient Boosting and
Extreme Gradient Boosting with Binary Particle Swarm Optimization. The research
results indicate that Extreme Gradient Boosting achieves higher accuracy, reaching
69% for both training and test data sets. Meanwhile, the use of Binary Particle Swarm
Optimization only achieves 64%. These developments demonstrate that while
optimization techniques like Binary Particle Swarm Optimization can enhance
performance, in this case, Extreme Gradient Boosting remains the superior choice for
classifying music genres based on the accuracy obtained from training and test data.

Keywords: Music, Genre, Extreme Gradient Boosting, Binary Partcle Swarm
Optimization, Classification.
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