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ABSTRAK

STUDI KOMPARATIF VARIAN SMOTE PADA DATASET PENYAKIT
GINJAL KRONIK MENGGUNAKAN KLASIFIKASI NAIVE BAYES

(Oleh: Khairul Furgan; Pembimbing: Rudy Herteno, S.Kom., M.Kom. dan Irwan
Budiman, S.T., M.Kom. ; 2025; 73 halaman)

Penyakit Ginjal Kronik (PGK) merupakan salah satu penyakit kronis yang
membutuhkan deteksi dini untuk penanganan yang tepat, karena seringkali Penyakit
Ginjal Kronik (PGK) tidak terdeteksi hingga stadium lanjut karena gejala awal yang
tidak spesifik. Keterlambatan diagnosis ini berakibat pada penanganan yang lebih sulit
dan prognosis yang buruk. Oleh karena itu, pengetahuan mengenai kasus penyakit
ginjal kronik sangat penting untuk memungkinkan penanganan awal yang dapat
dicapai dengan menerapkan teknik Klasifikasi. Namun, tantangan utama dalam
klasifikasi penyakit ini adalah ketidakseimbangan data, di mana jumlah data pada kelas
minoritas jauh lebih sedikit dibanding kelas mayoritas. Metode Naive Bayes dipilih
karena kesederhanaan dan efisiensinya dalam pengklasifikasian. Penelitian ini
bertujuan untuk mengevaluasi kinerja metode klasifikasi Naive Bayes pada dataset
penyakit ginjal kronik dengan dan tanpa penggunaan metode Oversampling Synthetic
Minority Oversampling Technique (SMOTE) beserta variannya. Proses penelitian
meliputi tahap preprocessing, pembagian data menggunakan split 80:20 serta evaluasi
dengan metrik akurasi, presisi, recall, dan AUC. Hasil pengujian menunjukkan bahwa
penggunaan varian SMOTE mampu meningkatkan performa klasifikasi dibandingkan
dengan tanpa SMOTE. Varian seperti Supervised-SMOTE, Assembled-SMOTE, dan
SMOTE Lee yang mencapai akurasi hingga 0,9875 dan AUC di atas 0,98.

Kata Kunci : Penyakit Ginjal Kronik, SMOTE, Varian SMOTE, Naive Bayes ,
Ketidakseimbangan Data



ABSTRACT

COMPARATIVE STUDY OF SMOTE VARIANTS ON CHRONIC KIDNEY
DISEASE DATASET USING NAIVE BAYES CLASSIFICATION

(By: Khairul Furgan; Mentor: Rudy Herteno, S.Kom., M.Kom. and Irwan Budiman,
S.T., M.Kom. ; 2025; 73 page)

Chronic kidney disease (CKD) is a chronic condition that requires early
detection for appropriate treatment, as it often goes undetected until advanced stages
due to nonspecific early symptoms. This delayed diagnosis results in more complex
treatment and poor prognosis. Therefore, knowledge and early identification of CKD
cases are essential and can be supported through classification techniques. However,
a major challenge in classifying CKD data is class imbalance, where the minority
class contains significantly fewer instances than the majority class. The Naive Bayes
method was selected due to its simplicity and efficiency in classification tasks. This
study aims to evaluate the performance of the Naive Bayes classification algorithm
on the CKD dataset, both with and without the application of the Synthetic Minority
Oversampling Technique (SMOTE) and its variants. The research pROCess included
data preprocessing, an 80:20 train-test split, and performance evaluation using
accuracy, precision, recall, and AUC metrics. Experimental results indicate that the
use of SMOTE variants enhances classification performance compared to models
without SMOTE. Variants such as Supervised-SMOTE, Assembled-SMOTE, and
SMOTE Lee achieved accuracy up to 0.9875 and AUC scores exceeding 0.98.

Keywords : Chronic kidney disease, SMOTE, SMOTE Variants, Naive Bayes |,

Imbalanced Data
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