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ABSTRAK

Penerapan Time Series Clustering dalam Peramalan Harga Saham Sektor
Keuangan Di Indonesia Menggunakan Metode LSTM (Oleh: Hafifah Cici
Amalia; Pembimbing: Dewi Sri Susanti dan Maisarah, 2026; 76 halaman)

Clustering analysis merupakan metode analisis yang bertujuan
mengelompokkan objek berdasarkan kesamaan karakteristiknya. Time series
clustering wmerupakan pengembangan dari metode tersebut yang
mengelompokkan data deret waktu berdasarkan kemiripan pola
perubahannya sehingga setiap klaster merepresentasikan pola temporal yang
serupa. Salah satu penerapannya diterapkan sebagai tahap pra-pemodelan
dalam peramalan harga saham, Dengan banyaknya jumlah emiten, pendekatan
ini memungkinkan peramalan dilakukan pada tingkat klaster sehingga lebih
efisien dibandingkan pemodelan secara individual pada masing-masing
saham. Oleh karena itu, penelitian ini menerapkan time series clustering
dengan merepresentasikan setiap deret waktu menggunakan parameter
Autoregressive orde satu sebagai input dalam algoritma K-Error, kemudian
melakukan peramalan harga saham pada tingkat klaster untuk periode
mendatang menggunakan LSTM. Hasil penelitian menunjukkan jumlah klaster
optimal adalah sebanyak tiga dengan Klaster 1 memiliki harga yang relatif
tinggi dan rentang pergerakan lebar, Klaster 2 memiliki harga yang menengah
ke bawah dan pergerakan sempit, serta Klaster 3 didominasi oleh harga
rendah dan pergerakan stabil dengan satu emiten berharga sangat tinggi.
Kemudian, evaluasi peramalan menggunakan MAPE menunjukkan nilai pada
data training dan testing seluruh klaster berada di bawah 10%, yang
mengindikasikan kemampuan peramalan sangat baik. Hasil peramalan juga
menunjukkan pola yang konsisten dengan karakteristik historis masing-
masing klaster.

Kata Kunci: Time Series Clustering, K-Error, Long Short-Term Memory, Harga
Saham.



ABSTRACT

Application of Time Series Clustering in Forecasting Financial Sector
Stock Prices in Indonesia Using the LSTM Method (By: Hafitah Cici Amalia;
Supervisors: Dewi Sri Susanti and Maisarah, 2026; 76 pages)

Clustering analysis is a statistical method used to group objects based on
similarities in their characteristics. Time series clustering is an extension of
this method that groups time series data according to similarities in their
temporal patterns, so that each cluster represents a similar pattern of change
over time. One of its applications is as a pre-modeling stage in stock price
forecasting. With the large number of listed companies, this approach allows
forecasting to be conducted at the cluster level, making the process more
efficient compared to building individual models for each stock. Therefore, this
study applies time series clustering by representing each time series using
first-order Autoregressive (AR(1)) parameters as input to the K-Error
algorithm. Stock price forecasting for future periods is then performed at the
cluster level using the Long Short-Term Memory (LSTM) method. The results
show that the optimal number of clusters is three. Cluster 1 consists of stocks
with relatively high prices and wide movement ranges, Cluster 2 includes
stocks with moderate to lower prices and narrower movements, and Cluster 3
is dominated by low-priced stocks with relatively stable movements, with one
issuer having a very high price. Furthermore, the forecasting evaluation using
Mean Absolute Percentage Error (MAPE) indicates that the MAPE values for
both training and testing data in all clusters are below 10%, suggesting very
good forecasting performance. The forecasting results also show patterns that
are consistent with the historical characteristics of each cluster.

Keywords: Time Series Clustering, K-Error, Long Short-Term Memory, Stock
Prices.
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