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ABSTRAK

INTEGRASI NAIVE BAYES DENGAN SMOTE PADA KLASIFIKASI PENYAKIT
DIABETES (Oleh: Gusti Rahimatul Husna; Pembimbing: Oni Soesanto, S.Si., M.Si
dan Yuana Sukmawaty, S.Si., M.Si; 69 halaman)

Klasifikasi data dengan distribusi kelas yang tidak seimbang (imbalance class)
menjadi kelemahan bagi beberapa algoritma klasifikasi. Klasifikasi dengan
distribusi kelas yang tidak seimbang (imbalnce class) sering ditemui pada
diagnosis penyakit misalnya pada penyakit diabetes. Tujuan dari penelitian ini
adalah untuk mengetahui proses klasifikasi penyakit diabetes menggunakan
Naive Bayes dengan Synthetic Minority Oversampling Technique (SMOTE) dan
menganalisa performa kinerja dari Naive Bayes dengan SMOTE. SMOTE
merupakan metode yang dapat menangani ketidakseimbangan kelas (imbalance
class) pada sekelompok data. Model yang digunakan dalam penelitian ini ada dua
yaitu klasifikasi Naive Bayes (model pertama) dan klasifikasi Naive Bayes dengan
SMOTE (model kedua). Proses Kklasifikasi Naive Bayes diawali dengan membaca
data training kemudian menghitung nilai mean dan standar deviasi, lalu
menghitung nilai Likelihood Naive Bayes nya menggunakan fungsi densitas gauss.
Sedangkan proses klasifikasi Naive Bayes dengan SMOTE diawali dengan sintetis
data terlebih dahulu kemudian dilanjutkan dengan proses Naive Bayes
sebelumnya. Dari hasil pengujian didapatkan model pertama menghasilkan nilai
AUC sebesar 0,871 sedangkan model kedua menghasilkan nilai AUC sebesar
0,980. Kedua nilai AUC tersebut diuji dengan Paired Sample t-Test untuk melihat
perbedaan kinerja model sebelum dan sesudah diterapkan metode SMOTE,
menghasilkan p-value sebesar 0,003 artinya terdapat perbedaan antara model
pertama dan model kedua dikarenakan nilai p-value < 0,05 (95% kepercayaan).
Sehingga model terbaik untuk klasifikasi data Pima Indians Diabetes
menggunakan model kedua yaitu klasifikasi Naive Bayes dengan SMOTE.

Kata kunci: Diabetes, Naive Bayes, SMOTE, Area Under Curve (AUC).



ABSTRACT

INTEGRATION OF NAIVE BAYES WITH SMOTE IN DIABETES CLASSIFICATION
(By: Gusti Rahimatul Husna; Supervisor: Oni Soesanto, S.Si, M.Si and Yuana
Sukmawaty, S.51., M.Si; 69 pages)

Classification of data with an unbalanced class distribution is a weakness for
several classification algorithms. Classification with an unequal class distribution
is often found in the diagnosis of diseases such as diabetes. The purpose of this
study was to determine the process of classification of diabetes using Naive Bayes
with Synthetic Minority Oversampling Technique (SMOTE) and analyze the
performance of the performance Naive Bayes with SMOTE. SMOTE is a method
that can handle class imbalance in a group of data. There are two models used in
this study, namely classification Naive Bayes (first models) and classification
Naive Bayes with SMOTE (second model). Classification processNaive Bayes Start
by reading the datatraining then calculate the value mean and the standard
deviation, then calculates the value Likelihood Naive Bayes her use functiongauss
density. While the classification process Naive Bayes with SMOTE starting with
data synthesis first then proceed with the process Naive Bayes previously. From
the test results, it was found that the first model produced an AUC value of 0.871
while the second model produced an AUC value of 0.980. The two AUC values
were tested with Paired Sample t-Test to see the difference in the performance of
the model before and after the SMOTE method was applied, yield p-value of 0.003
means that there is a difference between the first model and the second model
because of the valuep-value < 0.05 (95% confidence). So the best model for
classification of Pima Indians Diabetes data uses the second model, namely
classification Naive Bayes with SMOTE.

Keywords: Diabetes, Naive Bayes, SMOTE, Area Under Curve (AUC).
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