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ABSTRAK

Implementasi Hybrid Method: Fuzzy Decision Tree dalam Klasifikasi
Ketimpangan Gender di Negara Dunia

(Oleh: Siti Fatimah Marliany Irawan; Pembimbing: Prof. Dewi Anggraini, S.Si.,
M.App.Sci., Ph.D. dan Selvi Annisa, S.Si., M.Si., 2025; 103 halaman)

Klasifikasi data kontinu cenderung memiliki kompleksitas tinggi
sehingga memerlukan pendekatan yang mampu menangani ambiguitas dan
menghasilkan keputusan dengan akurasi yang tinggi. Penelitian ini
mengimplementasikan hybrid method yang mengkombinasikan fuzzy logic dan
decision tree dalam proses Klasifikasi. Fuzzy logic mampu menangani
ketidakpastian dalam variabel data dan meningkatkan fleksibilitas dalam
pemrosesan data kontinu. Sementara decision tree berperan dalam
pengambilan keputusan berbasis aturan yang lebih terstruktur dan mendasar.
Metode ini diterapkan pada data indikator ketimpangan gender yang
mencakup aspek kesehatan, pemberdayaan, dan ketenagakerjaan dari 166
negara di dunia. Hasil penelitian menunjukkan bahwa metode fuzzy decision
tree yang dibangun dengan algoritma C4.5 menghasilkan akurasi sebesar 91%,
sedangkan metode C4.5 decision tree tanpa fuzzy hanya menghasilkan akurasi
sebesar 77%. Sehingga metode fuzzy decision tree berhasil meningkatkan
akurasi klasifikasi sebesar 14% dibandingkan metode C4.5 decision tree tanpa
fuzzy. Disamping itu, fuzzy decision tree juga menunjukkan performa yang
lebih stabil dan seimbang dalam mengklasifikasikan data ke dalam empat
kategori target. Dengan demikian, pendekatan ini dapat menjadi alternatif
yang efektif dalam mengklasifikasi ketimpangan gender secara komprehensif,
sehingga dapat mendukung perumusan kebijakan yang berbasis data dan
tepat sasaran.

Kata kunci: Fuzzy Decision Tree, C4.5 Decision Tree, Ketimpangan Gender
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ABSTRACT

Implementation of Hybrid Method: Fuzzy Decision Tree in Classifying
Gender Inequality Across Countries

(By: Siti Fatimah Marliany Irawan; Advisors: Prof. Dewi Anggraini, S.Si,
M.App.Sci., Ph.D. and Selvi Annisa, S.Si., M.Si., 2025; 103 pages)

The classification of continuous data tends to be highly complex,
requiring approaches that capable of handling ambiguity and producing
decisions with high accuracy. This study implements a hybrid method that
combines fuzzy logic and decision tree techniques in the classification process.
Fuzzy logic is employed to manage uncertainty in data variables and enhance
flexibility in processing continuous data, while the decision tree plays a role in
structured and rule-based decision-making. This method is applied to
indicators of gender inequality data, covering aspects of health,
empowerment, and employment across 166 countries worldwide. The results
demonstrate that the fuzzy decision tree method which built using the C4.5
algorithm achieved anaccuracy of 91%, while the C4.5 decision tree method
without fuzzy only achieved an accuracy of 77%. Thus, the fuzzy decision tree
method successfully improved classification accuracy by 14% compared to the
(4.5 decision tree method without fuzzy. Furthermore, the fuzzy decision tree
exhibits more stable and balanced performance in classifying data into four
target category. Thus, this approach offers an effective alternative for
comprehensively classifying gender inequality, which can support data-driven
and targeted policy making.

Keywords: Fuzzy Decision Tree, C4.5 Decision Tree, Gender Inequality
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