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PERNYATAAN

Dengan ini saya menyatakan bahwa dalam skripsi ini tidak terdapat karya
yang pernah diajukan untuk memperoleh gelar kesarjanaan di suatu
Perguruan Tinggl, dan sepanjang pengetahuan saya juga tidak terdapat karya
atau pendapat yang pernah ditulis atau diterbitkan oleh orang lain, kecuali
yang t%dlacu dalam naskah ini dan disebutkan dalam daftar pustaka.

/% Banjarbaru, 11 Juli 2025
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ABSTRAK

Penerapan Model Categorical Boosting Dalam Mengklasifikasikan
Penyakit pada Daun Tomat (Oleh: Fitria Rahmah; Pembimbing: Selvi Annisa
dan Dewi Anggraini, 2025; 57 halaman)

Tomat merupakan tanaman hortikultura penting yang rentan terhadap
berbagai penyakit daun, seperti early blight dan late blight, yang dapat
menurunkan kualitas dan kuantitas hasil panen. Jenis penyakit tersebut sulit
dikenali hanya melalui pengamatan gambar secara langsung, sehingga
diperlukan metode Kklasifikasi citra berbasis machine learning. Penelitian ini
menerapkan model Categorical Boosting (CatBoost) yang dikombinasikan
dengan ekstraksi fitur dari arsitektur VGG16 guna mengklasifikasikan
penyakit daun tomat. Data yang digunakan berasal dari platform PlantVillage
melalui situs Kaggle dengan total 3.300 gambar berukuran 256X256 yang
terdiri dari tiga kategori: daun sehat, terpapar early blight, dan late blight.
Setelah dilakukan data cleaning, jumlah gambar yang tidak buram adalah 3285
dan di resize menjadi ukuran 224 x224, lalu dilanjutkan proses ekstraksi fitur,
data dibagi menjadi data latih sebesar 80% dan data uji sebesar 20%. Model
CatBoost kemudian dilatih dan dievaluasi menggunakan metrik akurasi. Hasil
penelitian menunjukkan bahwa model CatBoost mampu mengklasifikasikan
penyakit daun tomat dengan akurasi keseluruhan sebesar 94%. Akurasi per
kelas juga menunjukkan hasil tinggi, yaitu 90% untuk early blight, 99.5%
untuk late blight, dan 93% untuk daun sehat. Hasil ini menunjukkan bahwa
kombinasi VGG16 dan CatBoost efektif dalam mendeteksi penyakit daun tomat
berbasis citra digital, serta berpotensi mendukung deteksi dini dalam bidang
pertanian.

Kata Kunci: Early Blight, Late Blight, Daun Tomat, Arsitektur VGG16,
Categorical Boosting
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ABSTRACT

Application of Categorical Boosting Model in Classifying Diseases of
Tomato Leaves (By: Fitria Rahmah; Supervisors: Selvi Annisa and Dewi
Anggraini, 2025; 57 pages)

Tomato is an important horticultural crop that is susceptible to various leaf
diseases, such as early blight and late blight, which can reduce the quality and
quantity of the crop. The type of disease is difficult to recognize only through
direct image observation, so a machine learning-based image classification
method is needed. This research applies the Categorical Boosting (CatBoost)
model combined with feature extraction from the VGG16 architecture to
classify tomato leaf diseases. The data used comes from the PlantVillage
platform through the Kaggle site with a total of 3,300 images of 256x256 size
consisting of three categories: healthy leaves, exposed to early blight, and late
blight. After data cleaning, the number of images that are not blurry is 3285
and resized to a size of 224x224, then continued the feature extraction
process, the data is divided into 80% training data and 20% test data. The
CatBoost model is then trained and evaluated using accuracy metrics. The
results showed that the CatBoost model was able to classify tomato leaf
diseases with an overall accuracy of 94%. Accuracy per class also showed high
results, namely 90% for early blight, 99.5% for late blight, and 93% for healthy
leaves. These results show that the combination of VGG16 and CatBoost is
effective in detecting digital image-based tomato leaf diseases, and has the
potential to support early detection in agriculture.

Keywords: Early Blight, Late Blight, Tomato Leaf, VGG16 Architecture,
Categorical Boosting
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