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ABSTRAK

IMPLEMENTASI METODE STOCHASTIC GRADIENT DESCEND (SGD)
PADA KLASIFIKASI BUAH KISMIS (Oleh: Selvi Aprilianti; Pembimbing:
Muhammad Itgan Mazdadi, S.Kom., M.Kom dan Irwan Budiman,S.T., M.kom.; 2024; --
halaman)

Kismis adalah produk olahan dari buah anggur yang dikeringkan. Kismis memiliki
banyak jenis dan memiliki beberapa warna. Dari setiap jenis pun mempunyai karakteristik
tersendiri. Penelitian ini pengimplementasian dari metode Stochastic gradient descent
(SGD) pada Klasifikasi buah kismis. Klasifikasi dimulai dari preprocessing data
menggunakan normalisasi MixMax agar rentang nilai tidak berbeda jauh. Selanjutnya
membagi dataset menggunakan metode k-Fold Cross Validation dengan nilai k=10,
selanjutnya dilakukan Klasifikasi dengan metode Stochastic gradient descent (SGD)
untuk tingkat akurasi terbaik yang didapatkan. Berdasarkan hasil penelitian metode
klasifikasi Stochastic Gradient Descent (SGD) menghasilkan akurasi sebesar 83,33%,
recall sebesar 87,21% dan presisi sebesar 82,12%. Model SGD memberikan kinerja

yang baik pada klasifikasi buah kismis dengan akurasi sebesar 83,33%.

Kata kunci: Kismis, Stochastic Gradient Descent, Klasifikasi



ABSTRACT

IMPLEMENTATION OF THE STOCHASTIC GRADIENT DESCEND (SGD)
METHOD ON CLASSIFICATION OF RAISINS (By: Selvi Aprilianti; Advisors:
Muhammad Itgan Mazdadi, S.Kom., M.Kom dan Irwan Budiman,S.T., M.kom.; 2024; page

)

Raisins are a processed product of dried grapes. Raisins have many types and
have several colors. Each type has its own characteristics. This research implements
the Stochastic gradient descent (SGD) method on the classification of raisins.
Classification starts with data preprocessing using MixMax normalization so that the
1grange of values is not too different. Then divide the dataset using the k-Fold Cross
Validation method with a value of k = 10, then classify using the Stochastic gradient
descent (SGD) method for the best level of accuracy obtained. Based on the research
results of the Stochastic Gradient Descend (SGD) classification method produces an
accuracy of 83,33%, recall of 87,21% and presicion of 82,12%. The SGD model
provides good performance in raisin fruit classification with an accuracy of 83,33%.

Keywords: Raisins, Stochastic Gradient Descend, Classification
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