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ABSTRAK

Tempat parkir adalah area yang disediakan untuk kendaraan bermotor agar
pengguna dapat memarkirkan kendaraan dengan aman dan teratur. Kebutuhan akan
manajemen lahan parkir efisien semakin meningkat sehingga otomatisasi pencarian
tempat parkir menjadi solusi penting untuk mengurangi kemacetan dan over
kapasitas. Penelitian ini menggunakan algoritma SSD dengan backbone MobileNet
yang nantinya akan dikomparasikan dengan Faster R-CNN untuk deteksi parkir.
SSD merupakan metode single-shot yang cepat, sementara Faster R-CNN
menggunakan dua tahapan, yaitu region proposal dan object detection, yang lebih
akurat tetapi memerlukan lebih banyak sumber daya. Dataset UFPark, terdiri dari
1125 gambar, digunakan dengan rasio data latih dan uji 90:10. SSD dengan LR
0.002, epoch 10, dan batch size 6 mencapai mAP terbaik sebesar 0.8947. Faster R-
CNN dengan LR 0.001, epoch 10, dan batch size 2 menghasilkan mAP 0.9634.
Hasil menunjukkan Faster R-CNN lebih unggul dalam akurasi. Penentuan kelas dan
pemilihan hyperparameter yang tepat sangat memengaruhi performa. SSD lebih
direkomendasikan untuk aplikasi berbasis kecepatan, sementara Faster R-CNN
lebih cocok untuk kebutuhan deteksi presisi tinggi.

Kata Kunci: Deteksi objek, Faster R-CNN, mAP, SSD, UFPark dataset



ABSTRACT

A parking space is an area provided for motor vehicles, allowing users to park their
vehicles safely and orderly. With the increasing demand for efficient parking
spaces, automated parking spot detection has become an essential solution to
reduce congestion and overcrowding. This study uses the SSD algorithm with the
MobileNet backbone, which will later be compared to Faster R-CNN for parking
detection. SSD is a fast single-shot method, while Faster R-CNN uses two stages,
namely region proposal and object detection, which is more accurate but requires
more resources. The UFPark dataset, consisting of 1125 images, is used with a
90:10 train-test data split. SSD with an LR of 0.002, 10 epochs, and a batch size of
6 achieved the best mAP of 0.8947. Faster R-CNN with an LR of 0.001, 10 epochs,
and a batch size of 2 yielded an mAP of 0.9634. The results show that Faster R-
CNN outperforms SSD in terms of accuracy. Class determination and appropriate
hyperparameter selection significantly affect performance. SSD is recommended
for speed-based applications, while Faster R-CNN is more suitable for high-
precision detection needs.

Keywords: Faster R-CNN, mAP, Object detection, SSD, UFPark dataset
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