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ABSTRAK

Pengklasifikasian Teks Dari Media Sosial X Terhadap Debat Capres
Indonesia Tahun 2024 Menggunakan Metode IndoBERT (Oleh
Muhammad Nabris Sabana; Pembimbing: Yuana Sukmawaty dan Selvi Annisa,
2025; 52 Halaman)

Media sosial X menjadi salah satu platform diskusi terpopuler bagi masyarakat
utama dalam memberikan opini dan respons terhadap isu-isu politik seperti
debat calon presiden Indonesia tahun 2024. Para capres saling beradu
argumen dalam debat sehingga masyarakat berdiskusi di media sosial X untuk
memberikan respons terhadap salah satu capres. Selain itu, sering kali tweet
diskusi berisikan respons dengan beberapa aspek kenegaraan seperti ekonomi,
kebudayaan, politik, dan lain-lainnya. Karena banyaknya aspek kenegaraan,
sehingga harus dikategorikan dengan bantuan analisis. Permasalahan ini bisa
diatasi dengan menggunakan metode klasifikasi teks IndoBERT. Penelitian ini
bertujuan  untuk  mengimplementasikan = metode  IndoBERT  untuk
mengklasifikasikan teks yang diambil dari media sosial X terhadap debat calon
presiden Indonesia Tahun 2024. Pembentukan model diawali dengan
pembuatan visualisasi wordcloud untuk mengetahui topik respons masyarakat
yang sering dibicarakan, kemudian pembagian data latih dan uji. Data latih
kemudian diterapkan teknik SMOTE-N untuk menyeimbangkan antar kelasnya,
setelah itu dilakukan fine-tuning dengan beberapa kombinasi parameter. Hasil
dari pelatihan akan dievaluasi menggunakan data uji. Dari hasil evaluasi,
diperoleh nilai balanced accuracy sebesar 0.474452 dengan tingkat klasifikasi
cukup.

Kata kunci: Media Sosial X, IndoBERT, Debat Capres, SMOTE-N, Wordcloud



ABSTRACT

Classifying Texts from Social Media X on Indonesia’s 2024 Presidential
Candidate Debate Using the IndoBERT Method (By : Muhammad Nabris
Sabana; Supervisors: Yuana Sukmawaty and Selvi Annisa, 2025; 52 Pages)

Social media X has become one of the most popular discussion platforms for
mainstream society to provide opinions and responses to political issues such as
the Indonesian presidential candidate debate in 2024. The presidential
candidates argued with each other in the debate, so people discussed on social
media X to respond to one of the presidential candidates. In addition, discussion
tweets often contain responses with several aspects of the state such as
economy, culture, politics, and others. Because there are many aspects of the
state, so it must be categorized with the help of analysis. This problem can be
solved by using the IndoBERT text classification method. This research aims to
implement the IndoBERT method to classify text taken from X social media on
the Indonesian presidential candidate debate in 2024. Model building begins
with the creation of wordcloud visualization to find out the topic of public
response that is often discussed, then the division of training and test data. The
training data is then applied the. SMOTE-N technique to balance between
classes, after which fine-tuning is carried out with several combinations of
parameters. The results of the training will be evaluated using test data. From
the evaluation results, a balanced accuracy value of 0.474452 is obtained with
a sufficient classification level.

Keyword: Social Media X, IndoBERT, Presidential Candidate Debate, SMOTE-N,
Wordcloud
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