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ABSTRAK

Model Stacking Ensemble untuk Prediksi Penunggakan
Pembayaran Listrik di Kotabaru (Oleh: Shofia Azkia; Pembimbing: Selvi
Annisa dan Dewi Sri Susanti, 2025; 65 halaman)

Listrik merupakan kebutuhan dasar manusia yang sangat penting dalam
kehidupan modern. Namun di balik pentingnya listrik, terdapat permasalahan
yang seringkali muncul, yaitu tunggakan pembayaran listrik. Tingginya angka
tunggakan tidak hanya berdampak negatif pada pendapatan perusahaan,
tetapi juga berdampak luas bagi perekonomian negara, masyarakat, dan
keberlangsungan layanan listrik. Perusahaan sangat perlu melakukan
identifikasi lebih dini tentang potensi pelanggan yang menunggak. Hal ini
dapat dilakukan dengan mengidentifikasi kelompok pelanggan yang
menunggak menggunakan metode klasifikasi. Penelitian ini bertujuan untuk
mengimplementasikan pemodelan Kklasifikasi Stacking Ensemble serta
membandingkannya dengan base model Decision Tree, Random Forest, dan
Extra Tree yang dilihat dari nilai G-Mean. Stacking Ensemble menggunakan
ketiga base model tersebut dengan Regresi Logistik sebagai meta model. Proses
pembentukan model Stacking Ensemble dimulai dengan melatih masing-
masing base model secara terpisah menggunakan data training hingga
menghasilkan prediksi. Hasil prediksi dari base model tersebut kemudian
digabungkan untuk membentuk dataset baru yang digunakan sebagai input
pada meta model Regresi Logistik. Dari pemodelan Stacking Ensemble,
diperoleh nilai G-Mean pada data testing sebesar 0.5791. Dibandingkan model
Decision Tree, Random Forest, dan Extra Tree, nilai G-Mean pada model
Stacking Ensemble memiliki nilai yang paling tinggi sehingga model Stacking
Ensemble menghasilkan performa yang lebih baik dibandingkan model-model
pembangunnya.

Kata Kunci: Stacking Ensemble, Pemodelan, Klasifikasi, Tunggakan
Pembayaran Listrik
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ABSTRACT

Ensemble Stacking Model for Prediction of Electricity Payment
Arrears in Kotabaru (By: Shofia Azkia; Supervisors: Selvi Annisa dan Dewi Sri
Susanti, 2025; 65 page)

Electricity is a basic human need that is very important in modern life. But
behind the importance of electricity, there are problems that often arise,
namely arrears in electricity payments. The high number of arrears not only
has a negative impact on the company's revenue, but also has a broad impact
on the country's economy, society, and the sustainability of electricity services.
Companies urgently need to make early identification of potential customers
who are in arrears. This can be done by identifying groups of delinquent
customers using classification methods. This research aims to implement
Stacking Ensemble classification modeling and compare it with the base
models of Decision Tree, Random Forest, and Extra Tree as seen from the G-
Mean value. Stacking Ensemble uses the three base models with Logistic
Regression as a meta model. The Stacking Ensemble model building process
starts by training each base model separately using training data until it
produces predictions. The prediction results from the base models are then
combined to form a new dataset that is used as input to the Logistic Regression
meta model. From the Stacking Ensemble modeling, the G-Mean value on the
testing data is 0.5791. Compared to the Decision Tree, Random Forest, and
Extra Tree models, the G-Mean value of the Stacking Ensemble model has the
highest value so that the Stacking Ensemble model produces better
performance than its building models.

Keywords: Stacking Ensemble, Modelling, Classification, Electricity Payment
Arrears
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